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Modultyp

Hochschulzertifikatskurs der WWB

Dauer

Ca. 6 Termine in 2 Monaten, 72 h davon 40 Prasenz

Haufigkeit des Angebots

Voraussichtlich jahrlich und auf Nachfrage

Zielgruppe(n)

Dieses Angebot richtet sich vor allem an Beschaftigte aus
Produktmanagement und Entwicklungsingenieurwesen in den
Bereichen Technik, Forschung und Entwicklung aus der Luft- und
Raumfahrt, Maschinenbauinformatik, Produktion und Logistik,
Verfahrenstechnik, Verarbeitungstechnik, Energietechnik,
Fahrzeugtechnik, die schnell und effizient Daten analysieren und
Prognosemodelle erstellen wollen, um z.B. kostengtinstig Produkte
und Prozesse zu optimieren.

Angestrebte
Lernergebnisse/ Learning
outcomes

Mit erfolgreichem Abschluss des Kurses werden die Teilnehmenden
in der Lage sein:

. Die Grundlagen der Programmiersprache Python zu
beherrschen.
. Daten so aufzubereiten, dass Sie sich mithilfe von

Machine Learning auswerten lassen. Dazu gehort:
fehlende Daten zu ersetzen, Daten zu transformieren,
Ausreiller zu erkennen sowie Daten effektiv zu
reduzieren.

. Vorhersagemodelle zu generieren fir kontinuierliche
(Regression), sowie diskrete (Klassifikation) als auch
zeitlich abhangige ZielgroRRen.

. Die Genauigkeit des Vorhersagemodells zu bewerten
und zu verbessern.

. Komplexe Optimierungsfragestellungen auf den
Vorhersagemodellen hochsteffizient zu 16sen.

. Die wichtigsten Einflussparameter auf lhre ZielgréRen

zu identifizieren.

Lehrformen

Der in einem interaktiven Seminarcharakter gehaltene Kurs bietet
die Moglichkeit, auf individuelle Frage- und Problemstellungen der
Teilnehmenden einzugehen. Vielfaltiger Medieneinsatz durch
Kleingruppenarbeiten, praktisches Arbeiten am Rechner und die
Begleitung durch eine Online-Lernplattform unterstiitzen den
Lernerfolg.

Unterrichtssprache

Deutsch

Teilnahmevoraussetzungen

Hochschulabschluss mit mindestens einjahriger Berufserfahrung
oder anderweitiger berufsqualifizierender Abschluss mit
mindestens dreijahriger Berufserfahrung.

Abschluss

Die Teilnehmenden erhalten eine Teilnahmebescheinigung, wenn
mindestens 75% des Kurses besucht werden. Ein Zertifikat der




Hochschule Niederrhein wird mit bestandener Prifungsleistung
(Schriftlich + Rechner) vergeben.

Prifungsleistung(en)

Schriftliche Prifung 30 min. Programmieraufgaben am Rechner 60
min. Die Priifung findet am letzten Prasenztermin statt. Die
Gewichtung der Prifung ist gemaR der Zeitteile 1/3 fir den
schriftlichen Teil und 2/3 fiir den Programmierteil.

Leistungspunkte

3 ECTS

Workload/Arbeitsaufwand

75 h Gesamtstunden

Kontaktzeit

40 h Prasenz

Selbststudium

35 h (Nachbereitung und Prifungsvorbereitung)

Geplante Gruppengrolie

ca. 12 Teilnehmende

Verwendbarkeit des Moduls
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